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A megerdGsitéses tanulds alapmodellje, hogy egy agens (dontéshozd) egy bizonytalan
(sztochasztikus) kornyezetben tevékenykedik, és a rendszertdl kapott (allapot és koltség)
visszacsatolasok alapjan szeretne egy olyan dontési stratégiat talalni, amely minimalizalja
a hosszi tava (tipikusan varhatd diszkontalt vagy datlagos) koltségeit. A probléma
matematikai leirdsara egy klasszikus modellt jelentenek a Markov dontési folymatok
(MDP), amelyek éltalanos keretrendszerébe szamtalan valds feladat atfogalmazhaté.

A megerGsitéses tanulds egyik célja a klasszikus dinamikus programozdson alapuld
megoldasok hatranyainak (,curse(s) of dimensionality”) kikliszobolése. A gyakorlatban
el6fordulé feladatoknal tipikusan (1) a kérnyezet dinamikaja nem ismert (meg kell tanulni
a megfigyelésekbdl), (2) az allapottér folytonos, vagy ha esetleg véges is, mérete oriasi, igy
az értékel6 fuggvény nem térolhatéd el kozvetlenil a memdridban (csak egy
approximacidja), valamint (3) a (kozelitett) érékel6 figgvény frissitése is csak részlegesen
torténhet meg. Tovabbi nehézségeket jelent, ha (4) a rendszer esetleg csak parcidlisan
megfigyelhetd, vagy ha (5) a rendszer dinamikaja id6ben megvaltozhat.

Feladat lehet példaul gyakorlati problémdak megfogalmazdsa a megerdsitéses tanulas
keretrendszerében (MDP); kilénb6z6 tanuldalgoritmusok implementalasa, szimulacids
kisérletek elvégzése és algoritmusok dsszehasonlitasa; tovabbfejlesztése (pl., strukturalis
tulajdonsagok kihaszndldsaval); modellek tanuldasa megfigyelési adatokbdl; valtozasok
felismerése a rendszer dinamikajaban; adaptacios képességek vizsgdlata; a felfedezés vs
kihasznalas probléma elemzése (példaul egyszerd, kis allapotterd, specidlis szerkezet(
feladatosztalyok esetén); algoritmusok vizsgalata tobb tanuld agens esetén, stb.
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