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Véletlenitett algoritmusokat széles korben alkalmaznak az informatikaban, mar a
kezdetektdl fogva (pl., a klasszikus Metropolis algoritmust 1953-ban publikaltak). Tipikus
alkalmazasi terileteik a gyorsrendezés, primszam-tesztelés, titkositas, hasitas, numerikus-
integralds, gyokkeresés, de szdmos egyéb grafelméleti, keresési és optimalizalasi feladatra
is hasznaljak 6ket. EI6nyiik, hogy altaldban kisebb szamitdsi bonyolultsaggal rendelkeznek
és kevesebb a memdriaigényik, mint a determinisztikus algoritmusoknak, sokszor
kdnnyebb implementalni és alkalmazni &ket, kevesebb probléma specifikus ismeretet
igényelnek és robosztusabbak. Hatranyuk, hogy véletlen bemeneteket is kell hozzajuk
generalni, ugyanazon bemenetekre is kiilonb6z6 kimenetet adhatnak, valamint altaldban
csak kozelité megoldast nyujtanak. Mindazonaltal, sokszor a véletlenités teszi lehetévé a
gyakorlatban el6forduld nagyméretli, bizonytalansaggal terhelt, komplex problémak
kezelését és sztochasztikus garancidkkal valé hatékony kozelité megoldasat.

Gépi tanulasi problémaknal rendszerint egy adott adatszerkezetet (paraméter vektort)
frissit rekurzivan az algoritmus és a kovetkezé keresési pont vagy a keresés irdnyanak
meghatarozasara hasznalnak véletlenitést (pl., hiba-gradiens becslésére magas dimenzids
problémaknal). Kérdés, hogy ez hogyan befolydsolja az algoritmus mikodését és milyen
sztochasztikus garancidkat tudunk adni az ilyen mddszerek viselkedésére. Matematikai
szempontbdl az elméleti hatteret a sztochasztikus approximacios mddszerek biztositjak.

A kutatas célja a véletlenitett adaptiv algoritmusok elméleti (példaul konvergencia) vagy
gyakorlati (példaul szimulacids) vizsgalata, kiilonds tekintettel a kilénb6z6 rekurziv
tanuldsi és identifikacids algoritmusok elemzésére, amelyeknél a megfeleld véletlenités
kulcsfontossagu az ismeretlen rendszer felfedezésének szempontjabdl. Egy lehetséges
irany a létezé és jol megalapozott megoldasok finomhangolasa konkrét feladatosztalyokra,
az érintett problémak strukturalis tulajdonsagainak hatékony kihasznalasaval.
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